TOP ENGENHARIA DE SOFTWARE I (Solugdes de Aprendizagem de e
Magquina para Engenharia de Software)

CENTRO UNIVERSITARIO CTC DEPARTAMENTO DE INFORMATICA

Ano e semestre 2024.1

INF2006

Profe. Juliana Alves Pereira

Dia: 62 feira

CARGA HORARIA TOTAL: 45H | CREDITOS: 3

Horario: 13 — 15h
+1SHF

PRE-REQUISITOS: Nio ha

OBJETIVOS

Esta disciplina tem como principal objetivo explorar e aplicar técnicas
avangadas de aprendizado de maquina no contexto especifico da engenharia
de software. Essa abordagem visa integrar métodos e algoritmos de
aprendizado de méaquina para otimizar processos, melhorar a qualidade e
eficiéncia no desenvolvimento de software, bem como para proporcionar
insights valiosos para os profissionais da area.

EMENTA

Topicos abordados: Introdug@o a engenharia de software. Conceitos
fundamentais sobre o uso de solu¢des de aprendizado de maquina para
engenharia de software. Introdugdo a boas praticas de projeto associadas ao
desenvolvimento dessas solugdes. Boas praticas de replicabilidade,
reprodutibilidade e reusabilidade. Introdugdo a escrita e submissdo de artigos
para periddicos e eventos cientificos. Introdugdo sobre o processo de revisao
em pares. Boas praticas de apresentacdo em conferéncia. Selecdo de estudos
para replicagdo e formacao de grupos de trabalho. Condugao da replicacao de
estudos. Revisdo em pares dos trabalhos produzidos na disciplina.
Apresentagdo final.

Importante: o programa sofreré ajustes conforme as expectativas e
interesses dos alunos matriculados na disciplina.

PROGRAMA

Fase 1: Introducio da area

Esta primeira fase ¢ voltada para alunos novos que ndo tenham conhecimento
prévio na area. Portanto, esta fase inicial serd dividida em trés partes: (7)
Fundamentos de Engenharia de Software, (ii) Aprendizado de Maquina para
Engenharia de Software, e (iii) Introdugdo dos trés “R”s de Open Science:
Replicabilidade, Reprodutibilidade e Reusabilidade. Por fim, iremos discutir
como esses principios cientificos basicos sdo essenciais para replicagdo de




experimentos em engenharia de software com a apresentacao detalhada de
um conjunto de artigos recentes na area que seguem tais principios.

Fase 2: Introducio a publicacio cientifica

O objetivo nessa fase ¢ preparar os alunos para a producao de trabalhos
académicos e cientificos de qualidade. Nessa fase, os alunos sdo guiados
através dos elementos fundamentais da escrita cientifica, com énfase na
clareza, precisdo e conformidade com as normas académicas. O objetivo
principal € capacitar os alunos a comunicar de maneira eficaz suas pesquisas
e ideias, seguindo os padrdes reconhecidos pela comunidade cientifica. Além
disso, busca-se entender todo o ciclo de vida do processo de publicagdo,
desde a escrita até a submissdo e revisao, finalizando com a apresentacdo em
conferéncias cientificas. Essa abordagem visa proporcionar ao aluno uma
compreensdo abrangente do ambiente académico, incentivando a participacao
ativa em diferentes etapas do processo de pesquisa e comunicagdo cientifica.
Ao final desta fase, os alunos estardo melhor preparados para enfrentar os
desafios e expectativas do meio académico, contribuindo significativamente
para o avan¢o do conhecimento em suas respectivas areas de estudo.

Fase 3: Formacao de grupos de trabalho e sele¢io do estudo replicavel
Nesta fase, os alunos serao alocados em grupos de acordo com seu tema de
interesse. Cada aluno deve selecionar um artigo potencial para replicagdo.
Essa fase sera composta por uma série de mesas redondas para discussdes
desses artigos.

Fase 4: Detalhamento do estudo e acompanhamento das tarefas
Nessa fase, apds selecionado o estudo alvo de replicacdo, os demais
integrantes do grupo devem realizar sua leitura completa. Apos leitura,
através de mesas redondas, o grupo realiza a:
e definicdo das questdes de pesquisa
e claboragdo da metodologia
e distribui¢do de tarefas (coleta de dados para reuso, desenvolvimento
de um novo algoritmo, melhoria de um script existente, condu¢do de
experimentos, etc.)
e defini¢do de cronograma
e discussdo dos resultados
e escrita do artigo

Para cada um dos itens entregaveis, o grupo deve apresentar ao professor o
estagio atual do trabalho, de forma que os demais colegas possam discutir a
solucdo do problema e propor melhorias. Nestas aulas os alunos devem expor
o andamento desde a proposta realizada, informando quaisquer desvios em
relacdo ao planejado. O objetivo desta fase ¢ acompanhar o progresso do
trabalho até a submissao do trabalho final.




Fase 5: Apresentacoes, revisoes em pares e submissio do trabalho

Esta fase corresponde a apresentacdo final do trabalho com forte enfoque nos
resultados e contribui¢des obtidas e na submissdo do mesmo. Estas
apresentacgdes serdo agendadas de acordo com deadline dos eventos
escolhidos e devem ter o formato equivalente a apresentacdes feitas em
conferéncias. Antes das apresentagdes, serdo realizadas revisdes alternadas
em pares dos trabalhos pelos colegas e professora para prover um feedback
completo aos grupos durante a apresentagdo e antes da submissao.

AVALIAGAO Atividades de acompanhamento + Revisdo em pares + Trabalho final
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